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oz

Bu calismada Lee ve Park (2024) tarafindan gelistirilen “ChatGPT Okuryazarlik Olgegi'nin” Tiirkce
versiyonunun gegerlilik ve giivenirlik ¢alismasini gerceklestirmek amaglanmigtir. Bu psikometrik ¢a-
ligma bir devlet iiniversitesinde uygulanmgstir. Calisma 648 iiniversitesinin katilimiyla gerceklestiril-
migtir. Veriler, Mayis-Haziran 2025 tarihleri arasinda ¢evrimigi bir anket ve kolayda 6rnekleme yontemi
kullanilarak toplannustir. Verilerin analizinde SPSS 26 ve AMOS 24 programlart kullamilmgtir. Olge-
gin psikometrik ozelliklerini degerlendirmek amactyla madde analizi, aciklayici faktor analizi, dogrula-
yict faktor analizi, yakinsak ve 1raksak gecerlilik istatistikleri, Cronbach Apha i¢ tutarlilik katsayisi, ba-
Gimli 6rneklem t-testi ve simif ici korelasyon analizleri uygulanmistir. Olgegin Kapsam Gegerlilik Indeksi
0,92'dir. Ayr1 Grneklemlerde yapilan Aciklayict Faktér Analizi (AFA) ve Dogrulayict Faktér Analizi
DFA sonucunda uyarlama yapilan orijinal élgekteki ile benzer sekilde toplam 25 madde ve bes alt faktor
dogrulanmistir. Olgegin Cronbach Alpha degeri her iki Grneklem igin de 0,90'm iizerindedir. Bes fak-
torlii yapida toplam varyansin %72,275'ini agiklanmstir. AFA’da elde edilen 25 maddelik ve bes fak-
torlii yap1 DFA’da dogrulanms, yakinsak ve iraksak gecerlilik istatistikleri saglanmistir. Test-tekrar test
sonuglart lgegin yiiksek giivenilirlige sahip oldugunu gostermistir. ChatGPT okuryazarlik élgegi, bi-
reylerin ChatGPT okuryazarlik algilarimin degerlendirilmesi icin gecerli ve giivenilirdir.

Anahtar Kelimeler: ChatGPT, Okuryazarlik, Gegerlilik, Giivenirlik

ABSTRACT

The aim of this study was to conduct a validity and reliability study of the Turkish version of the “Chat-
GPT Literacy Scale” developed by Lee and Park (2024). This psychometric study was conducted at a
state university. The study involved 648 university students. Data were collected between May and
June 2025 using an online survey and convenience sampling. SPSS 26 and AMOS 24 were used for
data analysis. To evaluate the psychometric properties of the scale, item analysis, exploratory factor
analysis, confirmatory factor analysis, convergent and divergent validity statistics, Cronbach’s Alpha
internal consistency coefficient, paired-sample t-test, and intraclass correlation analyses were applied.
The scale’s Content Validity Index is 0.92. As a result of the Exploratory Factor Analysis (EFA) and
Confirmatory Factor Analysis (CFA) conducted on separate samples, a total of 25 items and five sub-
factors were confirmed, similar to the original adapted scale. The Cronbach’s Alpha value of the scale is
above 0.90 for both samples. The five-factor structure explains 72.275% of the total variance. The 25-
item, five-factor structure obtained in EFA was confirmed in CFA, and convergent and discriminant
validity statistics were established. Test-retest results indicate that the scale has high reliability. The
ChatGPT Literacy Scale is valid and reliable for assessing individuals’ perceptions of ChatGPT literacy.
Keywords: ChatGPT, Literacy, Validity, Reliability.
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1. GIRIS

Yapay zeka, bilimsel disiplinlerin %98 inde kullanil-
maktadir. Aragtirmacilar aragtirma stirecinin cesitli
yonlerini hizlandirmak ve desteklemek icin yapay
zeka destekli araglar1 benimsemislerdir (Hoffmann
vd., 2024). Yapay zeka, egitimde 6grencilere yeni bil-
gileri 6grenme siireglerinde rehberlik etmek, yar-
dimc1 ve destek olmak icin kullanilmaktadir. Yapay
zeka; 6grenme siireglerini iyilestirme, kisisel destek
saglama ve akademik performansi arttirmaktadir
(Farhi vd., 2023). Yapay zekanin bireylerin kullani-
mina girmesiyle ilerleyen siireclerde ortaya ¢ikan ve
yapay zeka tabanli bir dil modeli olan ChatGPT
(Chat Generative Pre-Trained Transformer), Ope-
nAl tarafindan gelistirilmistir. Bir bireyin tiretecegi
benzer sekilde metinler olusturma ve otomatik me-
tin tiretimi, soru-cevap, istenilen boliimlerle ilgili
otomatik 6zetleme ve goriintii iretimi gibi karmagik
dil gorevlerini yerine getirebilir (Yu vd., 2024). Chat-
GPT bilgi aktarimi ve yenilikgilik alanlarinda dev-
rim niteliginde bir degisim ortaya ¢ikarmistir (Gor-
dijn & Have, 2023).

ChatGPT'nin ortaya ¢ikardigi bu devrim ile gelenek-
sel yapay zeka arasinda da bir takim islevsel farkli-
liklar kendisini gostermistir. ChatGPT, “Uretken Ya-
pay Zeka”ya aittir. Geleneksel “Ayirt Edici Yapay
Zeka” ile karsilastinldiginda, agsagidaki farkliliklar
vardir: (1) Etkilesim agisindan, iiretken yapay zeka
insan konugmalarma dogal bir sekilde yanit verebi-
lirken, ayirt edici yapay zeka daha zayif etkilesim
yeteneklerine sahiptir. Bu nedenle, iiretken yapay
zeka daha fazla duygusal destek ve sosyal destek
saglayabilir. Insanlarin ona daha fazla giivenmesini
saglar. (2) Yenilikcilik agisindan, geleneksel yapay
zeka esas olarak mevcut verileri analiz etmek ve yo-
rumlamak igin kullanilir ve yenilikgilik yoksundur.
Buna kargilik, iiretken yapay zeka; yeni metinler, go-
riintiiler, miizik ve diger igerikler olusturabilir, bu
da tiretken yapay zekaya sinirsiz bir potansiyel ka-
zandirir ve insanlar1 ona daha fazla baglamaktadir
(Yuvd., 2024).

ChatGPT kullanici sayis1 bakiminda kisa siirede mil-
yonlara ulasmistir. ChatGPT'nin ilk bir milyon kul-
lanicrya sadece bes giin icerisinde (Valova vd., 2024),
100 milyon kullaniciya ulagmasi ise iki ay siirmiis-
tiir. Bu da Instagram'm 2,5 yilda ulagtig1 kullanici sa-
yistyla aynidir (Clay, 2023; Homolak, 2023; Reed,
2023; Lee & Park, 2024). Agustos 2023'te 180 milyon-
dan fazla kullanicis1 olan ChatGPT'nin Ocak 2023'te
bir milyar kullanic1 etkilesimine ulasmistir. Bu ista-
tistikler, ChatGPT'nin 6nemli bir etkisini ve ¢ekicili-
gini ortaya koymaktadir (Yu vd., 2024). Buna karsin
bazi analisteler baz1 meslekler icin ChatGPT'yi bir
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tehdit olarak goriirken bazilar: ise son derece baga-
rili ve yararl oldugunu bildirmektedirler. Ayrica bu
elestiriler noktasinda bir 6nemli hususta ChatGPT
ileilgili etik hususlar, egitimde 6grencilerin ileri dii-
zey diiglinme becerileri ve bilimsel diiriistliik tize-
rindeki olas1 olumsuz etkileri giindeme getirilmistir
(Qadir, 2022; Farhi vd., 2023).

Literatlirde ChatGPT kullaniminda aragtirma Oneri-
leri, 6zet boltimler olusturma (Altmae ve ark., 2023;
Gao ve ark., 2023), metinlerle ilgili dilbilgisi (Bousc-
hery ve ark., 2023), ve genel diizenlemeyle ilgili iyi-
lestirmelerde yardimci olmas: (Macdonald ve ark.,
2023; Seghier, 2023) bakimindan bazi pratik yonleri
ortaya konulmustur. ChatGPT, hipotez olusturma,
biiyiik veri kiimelerinden istenilen bilgileri elde et-
mesi, karmagik arastirmalari basitlestirme ve ¢ok
daha fazlas1 olmak iizere ve ¢ok daha fazlasi dahil
olmak {izere diger arastirma gorevleri i¢in de kulla-
nilabilir (Rossi ve ark., 2024; Susarla ve ark., 2023;
venturebeat.com, 2023; Hoffmann vd., 2024).

ChatGPT ile ilgili literatiirde teorik dayanag: olarak
Planli davrarus teorisi gosterilebilir. Bu teori, bilgisel
ve motivasyonel faktorlerin bireysel davranigi nasil
etkiledigini ortaya koymak {izere yaygm olarak ku-
lanildig1 ifade edilebilir. Planli davrams teorisi, mo-
bil destekli 6grenme (Nie vd. 2020) ve gevrimici 6g-
renme (Pan vd. 2023) dahil olmak {izere egitim tek-
nolojileriyle biitlinlestirilmis bireylerin hazir olu-
sunu gosteren giiglii bir teorik cercevede uygulan-
mustir (Luo & Zou, 2024). Literatiirde ChatGPT'nin
temel giiciiniin mevcut bilgiyi siralamak, 6zetlemek
oldugu ve uygun bir sekilde dikkatle kullanildi-
ginda ve egitimde yardimci olmak igin ideal oldugu
bildirilmistir (Cooper, 2023; Montenegro-Rueda ve
ark., 2023). Boubker (2024) calismasinda Chat-
GPT'nin algilanan faydasinin ChatGPT kullanimin:
ve §grencilerin memnuniyetini olumlu yonde etkile-
digini ve bu aracin egitimdeki pratik uygulamalarda
sorumlu bir sekilde uygulanmas: gerektigi belirtil-
mistir (Sedlbauer vd., 2024).

ChatGPT aninda geri bildirim saglayarak ve daha
etkilesimli bir 6grenme ortami olusturarak 6grenci
motivasyonunu ve dgrenme siireglerine katilimini
artirabilmektedir (Kasneci vd., 2023). ChatGPT, dil
becerilerini kullanarak ve icerikle etkilesim kurmak
i¢in diisiik stresli bir 6grenme ortami sunmaktadir.
Bu dogrultuda giiven ve akiailik olusturmaya yar-
dimcr olabilir (Escalante vd., 2023; Pellas, 2023). Boy-
lelikle destekleyici bir ortam ile 6grencileri 6gren-
meye ve daha aktif katilmaya tesvik edebilir. Buna
karsin 6grencileri 6grenmeye yonelik ilerleyen sii-
reclerde ChatGPT'nin {iretmis oldugu materyallere
agir1 bagimli hale de getirebilir. Bu da 6grencilerin
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ilgili arastirma konularma yo6nelik baglant: kurma,
onemli analitik yetenekler edinme ve elestirel dii-
stinme noktasinda engeller teskil edebilir (Al Shloul
vd., 2024; Elly Heung & Chiu, 2025).

ChatGPT ile ilgili her ne kadar olumlu y&nler vur-
gulanmus olsa da goriildiigii izere literatiirde olum-
suz yonlere de deginilmistir. Bu bakimdan yapay
zeka tabanli ChatGPT gibi oldukg¢a 6nemli goriilen
bir yardimer aracin kullanimi agisindan teknolojik
yoniinden dijital okuryazarlik diizeyinin bireylerde
olmasi asikardir. Bu calismada ulusal literatiirde her
ne kadar ChatGPT ile ilgili calismalar yapilmus olsa
da bireylerin ChatGPT okuryazarlik diizeylerini 6lg-
meye yonelik bir 6l¢egin olmayisi ¢alismanin moti-
vasyon kaynag1 olmakla birlikte galismanin 6nemini
ortaya koymaktadir. ChatGPT ile ilgili ulusal litera-
tiirdeki olgekler degerlendirildiginde ChatGPT kul-
lanim Olgegi (Taktak & Bafrali, 2025) ve problemli
ChatGPT kullanim 6l¢eginin (Maral vd., 2025) ol-
dugu goriilmektedir. Literatiirde yapilan inceleme-
lerde ulusal literatiire kazandirilan 6lgeklerde yapay
zeka okuryazarhg ile ilgili 6lgeklerin yer aldigr go-
riilmektedir (Akytirek, 2025; Karaoglan Yilmaz ve
Yilmaz, 2023; Celebi, 2023). Bu da genel olarak ya-
pay zeka ile ilgili ¢calismalarinin olmasi yaninda ya-
pay zekanin bir alt tabani olan ve de metin tizerin-
den insanla etkilesim kuran bireylerin ChatGPT
okuryazarlik diizeylerini belirlemeye yonelik bir 61-
¢egin olmayisi ¢alismanin bir diger 6nemini ortaya
koymaktadur.

ChatGPT okuryazarhig: teknik yeterlilik, elestirel de-
gerlendirme, iletisim yeterliligi, yenilik¢i uygulama
ve etik yeterlilik olmak iizere beg boyut altinda kav-
ramsallagtirilmigtir.  Teknik yeterlilik, bireylerin
farkli teknolojileri anlama ve kullanma becerisidir.
Elestirel degerlendirme ChatGPT nin vermis oldugu
yanutlarmn  dogrulugunu, giivenirligini, eksiksizli-
gini, 6n yargisim ve hatalarmi degerlendirme ve
analiz etme yetenegidir. lletisim yeterliligi bireylerin
iletisim ve igbirligi becerilerini ChatGPT ile etkili bir
sekilde iletisim kurma yetenegidir. Yenilik¢i uygu-
lama bireylerin yenilik¢i ve yenilikgilik becerilerini
gelistirmek igin yeni fikirler ya da ¢oziimler {iretme
becerisidir. Etik yeterlilik, etik veya yasal sorunlar
belirleme ve ChatGPT'nin etik kullanimimni ifade et-
mektedir (Lee & Park, 2024). Bu calismada asagidaki
iki aragtirma sorusuna cevap aranmigtir.

ChatGPT okuryazarhig: gecerli bir 6lgme arac1 mi-
dir?

ChatGPT okuryazarlig: giivenilir bir 6l¢me araci mi-
dir?
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2. YONTEM

Orijinal Lee ve Park (2024)'1n gelistirdigi ChatGPT
Okuryazarlik Olgegi Tiirkge uyarlamasimnin gegerlik
ve giivenirligin belirlemek amaciyla yiiriitiilen bu
calisma nicel bir yaklasim ile yiirtitiilmiistiir. Ca-
lisma tarama ile gergeklestirilmis veriler nicel analiz
yontemleri ile test edilmistir.

2.1. Amag

Bu calismada Lee ve Park (2024) tarafindan gelistiri-
len “ChatGPT Okuryazarlik Olgegi'nin” Tiirkge ver-
siyonunun gegcerlilik ve giivenirlik ¢calismasini ger-
ceklestirmek amacglanmistir. Bu calisma ChatGPT
Okuryazarlik Olgegi'nin” Tiirkgeye kiiltiirel uyar-
lanmasi, gegerlilik ve giivenirlik olmak tizere iki aga-
malidir. Olgegin eviri, uyarlama, gegerlilik ve giive-
nirlik i¢in uluslararasi rehberlerden yararlanilmistir
(Hernandez vd., 2020; Sousa ve Rojjanasrirat, 2011).

2.2. Uyarlama Siireci

Lee ve Park (2024)'1n gelistirdigi ChatGPT Okurya-
zarlik Olgegi'ni Ingilizce dil egitimi veren ana dili
Tiirkge olan iki dil bilimci tarafindan bagimsiz ola-
rak ingilizceden Tiirkceye ¢evrilmistir. Cevirmenler
ve arastirmacilar daha sonrasinda ¢eviri metinlerini
ve orijinal dlcek ile birlikte degerlendirmis, belirsiz-
lik ve tutarsizliklar incelenmistir. Cevirmenler ve
arastirmacilar, 6l¢cek maddelerinin her birinde keli-
menin tam karsiigindan ¢ok, anlam biitiinliigii tize-
rinde uzlasmistir. Boylece dlgegin ilk Tiirkge versi-
yonu ortaya ¢ikmustir. Bu ilk Tiirkge versiyon bir
sonraki asamada ana dili Ingilizce olan Tiirkgeyi ana
dili diizeyinde bilen iki terctiman tarafindan Tiirk-
ceden Ingilizceye geri evirme yapilmistir. Olgek ile
ilgili fikir birligi saglamak ve kavramlar netlegtir-
mek icin ilk ve ikinci asamada yapilan geviriler ori-
jinal verisyonla karsilastirilarak uyarlanan olgegin
son hali ortaya konulustur (Hernandez vd., 2020; So-
usa ve Rojjanasrirat, 2011).

Pilot test i¢in 10-40 kisi alinmalidir ilkesi geregi ilk
veri toplamada 6lgegi doldurma yonergesi ve yanit
formatinin degerlendirilmesi istenmisgtir
(Hernandez vd., 2020; Sousa ve Rojjanasrirat, 2011).
Bu ¢alismada pilot asamasinda 30 kisilik bir 6grenci
grubundan ytiz ylize goriisme teknigi ile goriis alin-
mistir. Ogrenciler dlgek maddelerinin ve doldurma
yonergesinin anlasilir oldugunu belirtmistir. Daha
sonraki asamada 10 kisilik bir uzman goriisii alin-
mistir. Bu kapsamda 6lgek konusuna yonelik ¢alis-
malar1 olan, gegerlilik ve giivenirlik alaninda dene-
yimli 10 kisilik bir uzman goriistine basvurulmus-
tur. Literatiirde uzman gortisii sayisinin 6-10 kisi ol-
masinin yeterli oldugu belirtilmektedir (Hernandez
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vd., 2020, Sousa ve Rojjanasrirat, 2011). Uzman de-
gerlendirme formunda her bir uzmandan 6lgek de-
gerlendirmesi ile ilgili “I1-uygun degil, 2-maddenin
uygun sekle getirilmesi gerekir ve 3- uygun, ancak
kiiclik degisiklik gerekir ve 4- ¢ok uygun” seklinde
puanlandirmasi istenmistir. Uzmanlardan gelen ya-
nitlar dogrultusunda kapsam gegerlilik indeksi he-
saplanmistir. Bunun i¢in Davis (1992) tekniginden
(3 ya da 4 puan veren uzman sayisi/tiim uzman sa-
yis1) yararlamlmistir (Grant ve Davis, 1997). Olgek
KGO ortalamasi 0,88’dir. Her bir madde icin KGI de-
geri 0,80 tizeridir. Her bir madde ve 6lgek geneli igin
KGO oranlar1 0,80 {iizeri oldugu igin bir sonraki
asama olan gecerlilik ve giivenirlik analizlerine ge-
¢ilmistir (Hernandez vd., 2020; Sousa ve Rojjanasri-
rat, 2011).

2.3. Gegerlilik ve Giivenirlik Analizi
2.3.1. Orneklem

Bu calisma bir devlet {iniversitesinde 6grenim gor-
mekte olan Ogrenciler {izerinde uygulanmigtir.
Aragtirma dgrenci grubuna Iktisadi ve Idari Bilimler
alaninda 6grenim gormekte olan Ogrenciler dahil
edilmistir. Calisma evreni {iniversitenin Iktisadi ve
Idari Bilimler alaminda 6grenim gérmekte olan tiim
ogrencilerdir. Arastirmanin 6rneklem se¢imi ise ko-
layda ornekleme yontemi ile 6grencilerin goniillii
katilim1 esas alinarak toplamda 648 kisilik bir 6g-
renci grubuna ulagiimistir. Orneklem sayisinin belir-
lenmesinde her bir madde sayisinin 5 ile 10 kat1 ara-
sinda alinmas: gerektigi onerilmektedir (Karaman,
2023). Bir diger ifadeye gore de yap1 gecerliligi ana-
lizlerinde 6rneklemin 6l¢ek madde sayisinin 3-20
kat1 olmalidir (Gunawan vd., 2021). Bu bakimdan
ulagilan 6rneklemin yeterli oldugu soylenebilir.

2.3.2. Veri Toplama Araglar

Arastirmada veriler “Kisisel Bilgi Formu” ve
“Chatgp Dijital Okuryazarlik Olgegi” ile elde edil-
migtir.

Kisisel Bilgi Formu; 6grencilerin cinsiyet, yas, bo-
liim, smif diizeyleri, “Okul arastirmalarmizda Chat-
GPT’yi kullanir misiniz?” ve “Sosyal aktivitelerinizi
yapay zeka ya da ChatGPT’de degerlendirir misi-
niz?” gibi ifadelere yer verilmistir.

Chatgp Dijital Okuryazarlik Olgegi; Lee ve Park
(2024) tarafindan gelistirilmis Ol¢ek toplamda 25
madde ve 5 alt boyutludur. Olgek puanlamasi 5'1i Li-
kert tipinde olup “1-Kesinlikle Katilmiyorum ile 5-
Kesinlikle Katiliyorum” arasindadir. Olgekten ali-
nan puanlar arttik¢a Chatgp Dijital Okuryazarlik

diizeyi artmaktadir. Olgekte ters kodlama
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bulunmamaktadir. Orijinal yapida 6lgek geneli Lee
ve Park (2024) Cronbach Alpha degeri 0,88 dir.

2.3.3. Verilerin Toplanmasi

Calismada veriler bir devlet {iniversitesinde 6gre-
nim gormekte olan 6grencilerden yiiz ylize goriisme
teknigi ile elde edilmistir. Anketin ilk sayfasinda 6g-
rencilere calisma ile ilgili bilgilendirme yapilmigtir.
Calismaya katilmay1 kabul eden 6grencilerde anket
uygulamasi1 yapilmistir. Test-tekrar test analizi icin
ise calisma 6rnekleminden ayr1 30 kisilik bir 6grenci
grubuna iki haftalik arayla anket yeniden uygulan-
magtir.

2.3.4. Etik Hususlar

Bu ¢alisma i¢in bir devlet tiniversitesinden Sosyal Bi-
limler Bilimsel Aragtirma Onerisi Etik Degerlen-
dirme Kurulu'ndan 24.04.2025 tarihli 31 sayil1 Karar
No ile etik onay alinmistir. Anketin uygulama asa-
mas1 Oncesinde ¢alismanin amaci acitklanmis ve 6g-
rencilerden goniillii olarak ankete katilmalar1 isten-
migtir.

2.3.5. Istatiksel Analiz

Arastirma kapsaminda elde edilen verilerin anali-
zinde SPSS 26 ve AMOS 24 paket programlar1 kulla-
nilmistir. Arastirma da 6lgek degiskenlerinin ¢arpik-
lik ve basiklik degerlerinin -1,5 ile +1,5 arasinda ve
normal dagilim araliinda oldugu belirlenmisgtir.
Ogrencilerin sosyo-demografik 6zelliklerinin belir-
lenmesinde tanimlayici istatistikler, 6lgek faktor ya-
pisinin test edilmesinde Aciklayic faktor analizi
(AFA) ve dogrulayical faktor analizi (DFA) uygulan-
magtir.

Ik 6ncelikle AFA icin 322 kisilik bir 6rneklem elde
edilmis daha sonrasinda 6lgek yapisindan herhangi
bir degisiklik olmadig1 goriilmiis DFA igin ise 326
kisilik bir 6rneklemde uygulanmistir. Olgek giive-
nirliginin degerlendirilmesinde madde toplam kore-
lasyon puanlari ve i¢ tutarlilik katsayisinin belirlen-
mesinde Cronbach Alpha katsayisindan yararlanil-
magtir.

3. BULGULAR

3.1. Universite Ogrencilerinin Sosyo-Demog-
rafik Ozellikleri

Universite grencilerinin sosyo-demografik dzellik-
leri Tablo 1'de gosterilmisgtir.
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Tablo 1. Sosyo-demografik 6zellikler (N=648)

Degiskenler N %
Cinsiyet Kadin 357 55,1
Erkek 291 44,9
18-21 yas 498 76,9
Yas 22yagve 150 231
lizeri
1.Smaf 170 26,2
. . 2.Smaf 220 34
Smif diizeyiniz 3 Suf 195 30,1
4.Sinf 63 9,7
Bankacilik 53 8,2
Ceko 30 4,6
Ekonometri 36 5,6
Iktisat 58 9
Bolimiinuz Isletme 98 15,1
Kamu 66 10,2
Maliye 146 22,5
UTL 66 10,2
YBS 95 14,7
Okul aragtirmalari- Evet 491 75,8
nizda ChatGPT"yi
kullanir misiniz? Hayr 157 24,2
S?syal aktiviteleri- Evet 308 50,6
nizi yapay zeka ya
da ChatGPT’de de- Hayir 320 19,4

gerlendirir misiniz?

Tablo 2. Madde analizi ve AFA sonuglar1 (N=322)
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Ogrencilerin %55,1'1 kadin, %76,9'u 18-21 yas arali-
ginda, %22,5'i maliye boliimiinde, %75,8'i okul aras-
tirmalarinda ChatGPT’yi kullandigr ve %50,6’smin
sosyal aktiviteleri yapay zeka ya da ChatGPT’de de-
gerlendirdigi belirlenmistir (Tablo 1).

3.2. Madde Analizi

Olgek maddelerine yonelik 25 madde igin diizetil-
mis madde toplam korelasyon katsayilari 0,30 tizeri
oldugu belirlenmistir (Tablo 2).

Items CITC CAID ED TY iy EY YU
ED 1 ,587 ,920 ,770

ED 2 ,533 ,921 794

ED_3 ,505 ,922 ,799

ED 4 ,529 ,921 ,690

ED_5 ,533 ,921 722

ED_6 ,606 ,920 ,739

TY 1 ,624 ,920 716

TY 2 ,568 ,921 ,840

TY_3 ,638 ,920 702

TY 4 ,614 ,920 ,793

TY_5 ,599 ,920 ,664

TY_6 ,543 ,921 757

Iy 1 ,620 ,920 747

Iy 2 ,543 ,921 717

Iy_3 ,555 ,921 ,736

Iy 4 ,621 ,920 ,786

Iy s ,500 ,922 ,693

EY 1 ,566 ,921 ,802

EY 2 492 ,922 ,796

EY 3 ,531 ,921 ,862

EY 4 ,459 ,922 752

YU 1 ,541 ,921 ,770
YU_2 ,453 ,923 ,651
YU 3 471 ,922 715
YU 4 514 ,922 ,785
Oz deger katsayisi 8,929 3,048 2,494 2,004 1,593
Aciklanan varyans 35,717 12,191 9,978 8,018 6,372
Toplam agiklanan vayans 72,275

CITC: Corrected Item-Total Correlation; CAID: Cronbach’s Alpha if Item Deleted; ED: Elestirel Degerlendirme; TY: Teknik Yeterlilik; Iy: fletz'§im Yeterliligi; EY: Etik
Yeterlilik; YU: Yenilik¢i Uygulama
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3.3. Yap1 Gegerliligi
3.3.1. A¢iklayici Faktor Analizi (AFA)

Yap1 gecerliligi icin ilk olarak AFA uygulanmigtir.
AFA sonucunda madde faktor yiik degerleri 0,50
tizeri oldugu icin 6lgekten madde ¢ikarimi yapilma-
mugtir. Olgegin KMO testi ve Bartlett kiiresellik testi
yapilmis ve KMO degeri 0,906 ve kiiresellik testi so-
nucu Approx Chi-Square= 5402,772 (df = 300, p<
,001) olarak bulunmustur. Bununla birlikte 6lgek
maddeleri i¢in 6z deger katsayis1 1'in {izerinde olan
orijinal olgekteki gibi 5 faktor altinda toplandig: ve
toplam varyansin %72,275'ini acikladig1 belirlen-
mistir. Olcek madde faktor ytlikleri faktor 1 igin ,690
ile ,799; faktor 2 icin 664 ile ,840; faktor 3,693 ile ,786;
faktor 4 icin ,752 ile .862 ve faktor 5 icin ,651 ile ,785
arasindadir (Tablo 2).

3.3.2. Dogrulayicit Faktor Analizi (DFA)

AFA sonrasi kesfedilen yapinin model uyumunu
degerlendirmek icin DFA yapilmigtir. DFA’da mo-
del uyum indeksleri x2/df (<5); NFI, IFL; CFL
RMSEA; iyi uyum, RMR; GFI; AGFI; TLL degerleri-
nin kabul edilebilir uyum diizeyinde oldugu belir-
lenmistir (x 2 /sd= 1.520; RMR= .065; GFI= .946;
AGFI=.917; NFI= .961; IFI= .954; TLI= .949; CFI=.959;
RMSEA= .043). Modifikasyon o©nerileri dogrultu-
sunda Faktor 1 icin el ile e5 ve el3 ile e14 arasinda
hata kovaryans: atanmustir (Sekil 1).
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DFA sonras alt 6lgeklerde faktor yiikleri Faktor 1>
,75; Faktor 2> ,78 Faktor 3> ,74 ve Faktor 4> ,84 ve
Faktor 5>,73 oldugu bulunmustur (Sekil 1).

3.3.3. Yakinsak ve Iraksak Gecerlilik Analizi

Taslak 6lgegin yakinsak ve iraksak gegerlilik istatis-
tikleri Tablo 3’te sunulmustur.

Tablo 3. Yakinsak ve 1raksak gecerlilik istatistikleri (N=326)

CR AVE MSV ASV YU TY iy EY ED
YU 0,873 0,633 0,307 0,190 0,795
TY 0,921 0,660 0,281 0,208 0,463 0,812
iy 0,896 0,633 0,307 0,223 0,554 0,445 0,796
EY 0,916 0,732 0,225 0,169 0,376 0,372 0,474 0,855
ED 0,915 0,643 0,281 0,179 0,315 0,530 0,405 0,413 0,802

ED: Elestirel Degerlendirme; TY: Teknik Yeterlilik; Iy: fletigim Yeterliligi; EY: Etik Yeterlilik; YU: Yenilik¢i Uygulama

Taslak dlgegin yakinsak gegerlilikleri icin CR>,70 ve
CR>AVE; mraksak gecerlilik icin MSV; ASV<AVE
olarak elde edilmistir (Tablo 3).

3.4. Giivenirlik

Bu ¢alisma i¢in gtivenirlik katsayisi iki farkli 6rnek-
lem igin ayr1 ayr1 hesaplanmigtir. AFA sonucunda (1.
Orneklem N=326) dlcek geneli Cronbach Alpha kat-
sayisi ,930 DFA sonucunda (II. 6rneklem N= 322)
,924 olarak belirlenmistir. Olgek alt boyutlari

Cronbach Alpha degerleri her iki 6érneklem igin de
,80 tizeridir.

3.5. Test-Tekrar Test Analizi

Olgegin test-tekrar test analizi ve bagimli rneklem
t testi ile kararlilig1 degerlendirilmistir ve ICC deger-
leri hesaplanmustir. Olgek geneli ICC ,970 olup gii-
ven aralig1 (CI) ,938 ile ,986 arasinda (F=33,849; p <
0.001) oldugu belirlenmistir.

-235-



Rahim Arslan ve Mesut Karaman

Tablo 4. Test-tekrar test (N=30)
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%95 (GA)

Degiskenl M +SD birinci M+ SD ikinci I & F T
egiskenler SD birinci SD ikinci CC AltSmar Ust Sur P P
Olcek Geneli 3,72+0,22 3,73+0,24 1970 938 1986 33,849 000 -0678 0,503
Elegtirel Deger- 3,81+0,23 3,80+0,27 918 828 961 12230 000 0225 0,824
lendirme

Teknik Yeterlilik 3,70+0,33 3,75+0,34 872 730 1939 7,790 000 -1330 0,194
E;@m Yeterli- 3,73+0,47 3,7240,42 917 826 961 12,060 000 0147 0,884
Etik Yeterlilik 3,7240,22 3,73+0,24 912 816 1958 11,394 000 -0,528 0,601
Yenilikci -

l;:;l ¢t Uygu 3,600,23 3,59+0,26 896 781 1950 9,608  ,000 0297 0,769

ICC: Sunif ici korelasyon; T:Bagimli drneklem t testi

Olgek alt faktorlerinde; elestirel degerlendirme igin
,918 (%95 CI=0,828-0,961, F = 12,230, p < 0,001), Tek-
nik yeterlilik icin ,872 (%95 CI = 0,730-0.939, F =
7,790, p<0,001), Heti@im yeterliligi icin 0,917 (%95 CI
=0,826-0.961, F =12,060, p <0,001), Etik yeterlilik i¢in
0,912 (%95 CI = 0,816-0,958, F = 11,394, p < 0.001) ve
Yenilik¢i uygulama icin 0,896 (%95 CI = 0,781-0,950,
F=9,608, p <0.001), olarak hesaplanmustir. ki Ol¢lim
arasinda anlamh ve pozitif yonlii bir iliskinin ol-
dugu belirlenmistir. Bununla birlikte bagimli 6rnek-
lem t testi sonucunda da anlamh bir fark olmadig:
saptanmistir (Tablo 4).

4. TARTISMA

Gilintimiiz diinyasinda gelisen teknoloji ile birlikte
bircok noktada hayatimiza giren ve birgok farklh
alanda yasami kolaylastiran ChatGPT kullaniminin
giderek yaygmlastigi goriilmektedir. Yapilan litera-
tiir incelemesinde ulusal yazinda ChatGPT okurya-
zarhigimi belirlemeye yonelik bir 6lgegin olmadigi bu
sebeple ChatGPT'nin uluslararas: literatiirdeki yeri
ve Onemi dikkate alindiginda bu ¢alismanin moti-
vasyon kaynagini ve de dnemini ortaya koymakta-
dir. Bu calisma ChatGPT okuryazarlik olgeginin
Tiirkge gecerlilik ve gilivenirligini test etmek amag-
lanmigtir. Olgekte yer alan maddeler ile ilgili her bir
madde icin KGi degeri 0,80 ile 1,00 arasindadr. KGi
hesaplamasinda her bir madde i¢in elde edilen de-
ger 0,80 iizerinde olmalidir (Capik vd., 2018). Olgek
geneli KGI degeri toplam uzman sayisina gére >0,56
tizeri olmalidir (Yurdagiil, 2005). Bu ¢alisma igin 61-
cek geneli KGI oran1 0,92'dir. KGI sonuglar1 deger-
lendirildiginde ©lgmeyi amagladigl o6zelligin kav-
ramsal alt yapisini tiim yo6nleriyle olgtiigii ifade edi-
lebilir (Kartal & Bardakgi, 2018).

Madde analizi i¢in 6lgek maddelerinde diizeltilmis
madde toplam korelasyon degerleri r>0,30 olmalidir
(Leech, Barret and Morgan, 2015). ChatGPT okurya-
zarlik Olgeginde diizeltilmis madde toplam korelas-
yon degerleri 0,30 {izeridir. Analiz neticesinde dl¢ek
maddelerinin birbirleri ile iliskili oldugu sdylenebi-
lir (Karaman, 2023). Olgegin Olcmeye calistig

yeterlilikleri 6lgebilir anlamina geldigi ifade edilebi-
lir. Taktak & Bafrali (2024) egitimde ChatGPT kulla-
nim Olgeginde madde toplam korelasyon degerlerini
0,30 tizerinde oldugu goriilmiistiir. Benzer sekilde
Batuk vd., (2025) tarafindan yapilan ChatGPT kulla-
nim Olgeginde madde toplam korelasyon degerleri
0,30 tizerinde oldugu saptanmusgtir.

Olgek yapr gegerliligi AFA, DFA, yakinsak ve 1rak-
sak gecerlilikleri olmak iizere tamamlanmistir. AFA
asamalarinda ilk kriter olarak KMO degerine dikkat
edilmistir. Bu ¢alismada KMO degeri 0,906 olarak
bulunmustur. KMO degeri 0,80-1,00 arasinda olursa
orneklemin AFA icin uygun oldugunu gostermekte-
dir (Shrestha, 2021; Watkins, 2018), yine Bartlett tes-
tinin anlamli olmasi da verilerin AFA iyi uygun ol-
dugunu gostermektedir (Howard, 2016). Bir diger
onemli kriterde KMO degerinin 0,90 iizerinde ol-
mas1 bu degerin miikemmel diizeyde oldugu yo-
niinde ifade edilmektedir (Nikkhah vd., 2018; Ma-
rofi vd., 2020). Elde edilen degerin literatiir agisin-
dan uygun oldugu ifade edilebilir. Siileymanogul-
lar1 vd., (2024) cahismasinda yapay zeka okur yazar-
ligia yonelik gelistirmesinde KMO degerinin 0,89
oldugu goriilmektedir Bu da elde edilen degerin
benzer Olceklerle uyumlu ve literatiirde belirtilen
aralik seviyesinden yiiksek diizeyde oldugunu gos-
termektedir.

Madde faktor yiik degeri 0,50 {izerinde bir deger al-
mas! beklenmektedir. Faktor yiik degerlerinin 0,50
tizeri olmas1 modelin iyi tanimlanmig bir yapida ol-
dugunu gostermektedir (Hair et al., 2014). Bu ¢a-
lisma icin madde faktor yiik degerleri ,651 ile ,862
arasinda degistigi, yiiksek diizeyde oldugu ve dlgek
modelinin iyi tanimlanmis bir yapida oldugu soyle-
nebilir. Siileymanogullar1 ve digerlerinin (2024) ya-
pay zeka okuryazarligina yonelik olgek gelistirme
calismasinda madde faktor ytikii 0,60 iizeri oldugu;
Taktak & Bafrali'min (2024) ChatGPT kullanim 6lge-
ginde ise madde faktor yiikii 0,65 {izeri oldugu be-
lirlenmistir. Benzer sekilde elde edilen madde faktor
ylik degerlerinin literatiir ile uyumlu oldugu soyle-
nebilir.
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AFA’da bir sonraki asamada aciklanan varyans de-
gerine dikkat edilmistir. Bu calisma i¢in agiklanan
varyans degeri %72,275tir. Aciklanan varyansin li-
teratiirde %40-%60 arasinda olmast ilgili degerin ka-
bul edilebilir oldugunu gostermektedir (Cokluk vd.,
2014). Cok faktorlii bir yapida agiklanan varyans de-
geri en az 0,50 olmalidir (Shrestha, 2021). Bu ¢alis-
madaki elde edilen deger ile karsilastirildiginda 6g-
rencilerin ChatGPT okuryazarlik diizeyinin agiklan-
masinda oldukga iyi bir deger oldugu ifade edilebi-
lir. AFA’da boyutlandirma neticesinde Lee ve Park
(2024) calismasinda oldugu gibi bes alt boyutta top-
landig1 ve bu ¢alismada elde edilen agiklanan var-
yans degerinin orijinal dlgekteki degere gore yiiksek
diizeyde oldugu goriilmiistiir (Lee & Park, 2024).

AFA’dan sonra olgek modelinin gecerliliginin test
edilmesinde DFA asamasina gegilmistir. DFA ayr
bir 6rneklemde (N=326) uygulanmistir. DFA’da 6l-
¢ek modeli olusturulmus ve model fit degerleri dik-
kate alinarak modelin gegerliligi test edilmistir. Mo-
del fit degerlerinin literatiirde hangilerinin alinmasi
noktasmda kesin bir goriis birligi olmasa da en sik
kullarulan yx 2 /sd, RMR, GFI, AGFI, NFI, IFI, TLI,
CFI ve RMSAE model fit degerleri kriter olarak esas
alimmistir(Kwon & Marzec, 2016, Karaman, 2023).
Bu calismada DFA’da model uyum fit degerleri
x2/df; NFI; IFT; CFL; RMSEA; iyi uyum, RMR; GFL;
AGFT; TLI degerlerinin kabul edilebilir uyum diize-
yinde oldugu belirlenmistir (Kline, 2011; Nikkhah
vd., 2018).

DFA sonrasinda ortaya ¢ikan yapmin yakinsak ve
raksak gecerlilik istatistikleri incelenmistir. Yakin-
sak (uyum) gegerliligi ayn1 yapiy1 temsil eden mad-
delerin (gozlenen degiskenlerin) birbiriyle ilgili ol-
dugunu ve tek bir kavramsal yapiy: dl¢tiigiinii gos-
terir (Kartal & Bardakgi, 2018). Yakinsak gegerlilik
kriteri icin CR>AVE ve AVE>50 olmalidir (Hair vd.,
2011; Kartal & Bardakgi, 2018; Karaman, 2023). Bu
calisma i¢cin AVE>50 ve CR>AVE'dir. Analiz sonug-
lar1 dogrultusunda yakinsak (uyum) gecerliligi sag-
lanmustir. Iraksak (ayirma) gecerliligi cok faktorlii
bir yapida faktorlerin birbirinden bagimsiz ve farkli
yapilar1 Olglip 6l¢gmedigini inceler (Kartal & Bar-
dakgi, 2018). Iraksak gegerlilik degerleri; ASV<AVE
ve MSV<AVE olmalidir (Nikkhah vd., 2018). Bu c¢a-
lismada 1raksak (ayirma) gecerlilik sarti (ASV<AVE
ve MSV<AVE) saglanmustir. Ayrica CR>0,70 olmali-
dir. Bir diger 6nemli kriterde eger yakinsak gecerli-
lik igin ilgili sart saglanmazsa AVE<(,50 fakat
CR>0,60"dan biiyiik olursa yakinsak gegerliligin sar-
tinin saglandigl yoniinde yorumlanmaktadir (For-
nell ve Larcker, 1981). Lee ve Park (2024) calisma-
sinda da benzer sekilde yakinsak gecerlilik istatistik-
lerinin saglanmistir. Bu c¢alismada elde edilen
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degerlerin orijinal dlgek ile uyumlu oldugu litera-
tiirde belirtilen yakinsak ve iraksak gecerlilik istatis-
tik deger araliklarina gore yiiksek diizeyde oldugu
ifade edilebilir.

ChatGPT okuryazarlik 6l¢egi Likert tipinde olup gii-
venirlik katsayis1 Cronbach Alpha ile incelenmistir
(Polit & Beck, 2012). Cronbach Alpha katsayis1 0,70-
0,79 kabul edilebilir, 0.80-0.89 iyi, 0.90-1.00 miikem-
mel diizeyde deger aldigini gostermektedir (Sar-
mento & Costa, 2019). Bu calismada olgek geneli
Cronbach Alpha katsayisinin her iki 6érneklem igin
de 0,90 {izeri oldugu goriilmiistiir. Elde edilen de-
gerlere gore uyarlama yapilan 6lgegin miikemmel
diizeyde giivenilir oldugunu gostermektedir. Stiley-
manogullar1 ve digerlerinin (2024) yapay zeka 6lgek-
lerinde Cronbach Alpha degeri 0,86; Karaoglan Yil-
maz ve Yilmaz (2023) ¢calismasinda Cronbach Alpha
degeri 0,99; Akytirek (2025) calismasinda yapay
zeka okuryazarligr 6lcegi Cronbach Alpha degeri
0,83’tiir. Bu ¢alisma da elde edilen Cronbach Alpha
degerinin literatiir ile uyumlu oldugu soylenebilir.

Olgek test-tekrar test analizi ICC ve bagimli drnek-
lem t testi ile kararlilig1 degerlendirilmistir Olgek ge-
neli ICC .947"dir Iki 6l¢iim arasinda anlamli ve pozi-
tif yonlii bir iligkinin oldugu bu dogrultuda dlgegin
zaman icinde degismezligini ortaya gikmustir (Polit,
2014; Koo and Li, 2016). Elde edilen korelasyon kat-
sayis1 degeri giivenirlik katsayisi olarak kabul edil-
mektedir. Diger adi ile 6lgegin kararliligini da belirt-
tigi icin kararlilik katsayis1 olarak bilinmektedir. Ka-
rarlilik katsayisinin yiiksek olmasi (1’e yakin olmasi)
Olcegin 6l¢me sonuglarmin zaman iginde degismedi-
gini, dolayisiyla olgegin yiiksek giivenirlige sahip
oldugunu gostermektedir (Kartal & Bardakgi, 2018).
Bununla birlikte bagiml 6rneklem t testi sonucunda
da anlamh bir fark olmadigl saptanmistir. Yapilan
analizler ve elde edilen bulgular dikkate alinarak 6l1-
cegin kullanilanabilir bir 6lgek oldugu soylenebilir.

ChatGPT okuryazarligina yonelik Lee ve Park (2024)
tarafindan gelistirilen 6lgegin daha 6ncesinde ulusal
literatiirde uyarlamasinin yapilamamis olmasi ¢alis-
manin 6zglnliigiinii ortaya koymakla birlikte ele al-
mis oldugu boyutlarla (elestirel degerlendirme, tek-
nik yeterlilik, iletisim yeterliligi, etik yeterlilik ve ye-
nilik¢i uygulama) yapay zeka alaninda yapilan 6l-
¢eklere nazaran ChatGPT okuryazarligini daha kap-
samli bir sekilde inceledigi soylenebilir. Bu bakim-
dan benzer gekilde ulusal literatiirde yapilan ¢alis-
malarda 6rnegin Akyiirek (2025) ¢alismasinda ya-
pay zeka okuryazarlik 6l¢egi alt boyutlarmin farkin-
dalik, kullanim, degerlendirme ve etik olarak grup-
landig1 goriilmektedir. Yine Karaoglan Yilmaz ve
Yilmaz (2023) tarafindan Tiirkg¢e uyarlamasi yapilan
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oOlcek teknik anlama, elestirel degerlendirme ve pra-
tik uygulama olmak tizere tig alt boyutludur.

Celebi vd., (2023) tarafindan Tiirk¢e uyarlamasi ya-
pilan 6lgekte alt boyutlary; farkindalik, kullanim, de-
gerlendirme ve etik olmak {iizere dort alt boyutlu-
dur. Mevcut yapilan ¢alismanin alt boyutlarinin ulu-
sal literatiir agisindan uygunluk tagidigr sdylenebi-
lir. Literatiirde ChatGPT okuryazarhgmna yonelik
uyarlama bir 6lgek ¢alismasina rastlanilmamaistir. Li-
teratiirde yapay zeka okuryazarligina yonelik calis-
malarin oldugu goriilmdiistiir (Karaoglan Yilmaz ve
Yilmaz 2023; Celebi vd., 2023). Celebi vd., (2023) ta-
rafindan Tiirkg¢e uyarlamasi yapilan lgekte bireyler
tizerinde dahil edilmis olup tiim 6grenim diizeyle-
rinden kesimi kapsamaktadir. Bu calismada ise 18
yag ve lizeri tiniversite 6grencileri dahil edilmis olup
gelecegin bireyleri dahil edilmistir. Uyarlama ¢alis-
mas! yapilan Lee ve Park (2024) tarafindan gelistiri-
len ChatGPT okuryazarlik 6lgeginde iiniversite 68-
rencileri kapsaminda gelistirildigi goriilmektedir.
Bu bakimdan 6lgek maddeleri dikkate alindiginda
ChatGPT okuryazarli1 dlcegi 6grenciler ve 18 yas
tizeri yetigkinler dahilinde uygulanabilir.

5. SONUC

ChatGPT okuryazarlik dlgeginin gegerlilik ve giive-
nirlik neticesinde 18 yas iizeri bireylerde kullarnla-
bilir bes faktorlii (elestirel degerlendirme, teknik ye-
terlilik, iletisim yeterliligi, etik yeterlilik ve yenilikgi
uygulama) bir 6l¢gme ile sonuglanmustir. Bireylerin
ChatGPT okuryazarlik diizeylerini degerlendir-
mede bu olgek kabul edilebilir psikometrik 6zellik-
lere de sahip oldugunu gostermistir. ChatGPT okur-
yazarlik 6lgegi yetiskin bir kesime uygulanabilecegi
gibi belirli bir ¢alisan grubuna da uygulanabilir. Bu-
nunla birlikte bu 6lgegin farkli meslek gruplarinda
karsilastirilmasi onerilebilir. Uyarlama ¢alismasi ya-
pilan bu 6lgek 18 yas tizeri tiniversite 6grencileri da-
hilinde gergeklestirilmistir. Bu nedenle hizmet sek-
tortintin farkli alanlarinda ¢alisan (6rnegin saglik,
egitim, isletmeciler gibi) farkli 6rneklemlerde yeni-
den degerlendirilmesi Onerilebilir. Bunun nedeni
olarak farkli meslek gruplarinda ChatGPT okurya-
zarhigmin diizeylerini incelemek ve konunun algila-
nis bicimi bakimindan meslekler arast ChatGPT far-
kindaligimi ortaya koymak amagh oldugu sdylenebi-
lir.

ChatGPT okuryazarhik dlgegi mevcut teroilerin kar-
silastirilmasi, literatiirdeki teknoloji modellerine yo-
nelik hipotez gelistirilmesinde, ChatGPT ile ilgili
kavramlarm daha net ortaya konulmas: ve tanim-
lanmasinda teorik olarak alana katkilar saglayabilir.
Ayrica ek olarak ChatGPT ile ilgili yapilan
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calismalarda bulgular karsilastirmada biitiinciil bir
bakis acis1 saglayabilir. Pratik agidan alana saglaya-
cag katkilara bakildiginda uygulayicilara gliniimiiz
teknolojilerine yonelik karar almada onemli di-
zeyde katkilar saglayabilir. Egitim alaninda mater-
yal gelistirme, Ornek olay analizleri iiretmede ve
farkli mesleklerde uygulama rehberler hazirlama da
mesleki gelisim noktasinda énemli diizeyde katkilar
sunabilir. Giinliik hayat veya is akiglarinda siirecle-
rin iyilestirilmesi, zamani verimli kullanma ve de
performans: arttirma noktasinda onemli diizeyde
faydalar saglayabilir. Yapilan literatiir inceleme-
sinde yerel 6rneklemde bireylerin ChatGPT okurya-
zarlik diizeylerini incelemeye yonelik bir 6lgegin ol-
mayigt ve konunun derinlemesine daha 6ncesinde
aragtirllmas: gerektigi yoniinde soylenebilir. Kav-
ramsal ve psikometrik 6zellikleriyle bu calismanin
literatiirde 6nemli diizeyde katk: saglayacag: diisii-
niilmektedir.

ETIiK BEYAN

Etik Kurul izni: Bu calisma icin Sivas Cumhuriyet
Universitesi Sosyal Bilimler Bilimsel Aragtirma One-
risi Etik Degerlendirme Kurulu'ndan 24.04.2025 ta-
rih ve 31 sayili karar ile etik kurul izni alinmigtir.

Cikar Catismasi: Yazarlar arasinda ¢ikar catismast
bulunmamaktadr.

Finansman: Bu arastirma herhangi bir dis fon alma-
magtir.

Yazar Katkilari: Tiim yazarlar ¢alismanin tasarimi,
veri analizi ve makale yazimu siireglerine esit oranda
katki saglamustir.
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